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Фирма, работающая на рынке с сезонными колебаниями, сталкивается с рядом проблем, таких как риск замораживания оборотных средств, значительное колебание выручки в течение года, рост себестоимости продукции из-за увеличения постоянных издержек [1]. Основная проблема, рассматриваемая в данной работе – это риск замораживания оборотных средств, то есть при завышении плана по продажам на складах компании могут скопиться значительные остатки запасов. Сюда же можно добавить риски при взятии кредита, которые компания несет при отсутствии ликвидных активов для его погашения.

Для решения данной проблемы необходимо хорошее прогнозирование величины спроса на продукцию, а также планирование, соответствующее прогнозным значениям спроса. Чтобы прогнозировать показатель с сезонными колебаниями существует несколько методов: SARIMA, векторная ARMA. В данной работе предлагается прогнозирование величины спроса с помощью метода высоко когерентных волн или High-C метод [2]. 
SARIMA модель имеет недостаток: прогноз сильно зависит от последнего значения в обучающих данных. Векторная ARMA имеет большую размерность при большом количестве временных промежутков в периоде (если в периоде 12 месяцев, необходима 12-мерная ARMA). Метод высоко когерентных волн имеет преимущества перед этими методами: с одной стороны случайные выбросы в обучающих данных не критичны для этого метода (модель отсеивает эти выбросы, оставляя только долгосрочную основу для прогнозирования), с другой стороны размерность VAR при применении метода значительно уменьшается. 

Чтобы отобрать высоко когерентные компоненты применяется фильтр Фурье для разложения сигнала по частотам. Затем для проекций на базис фильтра (фактически для каждой частоты) считается статистика, которая выглядит следующим образом:
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В представленной формуле  [image: image4.png]i



 - математическое ожидание при частоте k,[image: image6.png]


 – дисперсия при частоте k. k-я волна полностью когерентная если [image: image8.png]Vie = 1



, некогерентная если [image: image10.png]Yie =0



 и частично когерентная если [image: image12.png]0<y <1
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 для конечной волны, тогда если [image: image18.png]Vi > 6



, то волна считается высоко когерентной (где [image: image20.png]


- пороговое значение). Фактически это пороговое значение задается статистикой  [image: image22.png]= Xi-o(1)/(xi-o(1) +n)



. Таким образом, отсекаются волны, которые не сохраняют свой вид от периода к периоду, то есть низко когерентны. 
После определения высоко когерентных частот, происходит прогнозирование  спроса с помощью VAR модели. Такая методика позволяет уменьшить размерность модели и влияние всплесков. 

Также в работе делается попытка интегрирования прогнозирования спроса с сезонными колебаниями и планирования кредитной политики компании [3]. 
На основании данного исследования автором будет получена методика для предприятия, работающего на рынке с сезонными колебаниями, позволяющая более эффективно планировать запасы и кредиты на предприятии, исходя из данных по спросу на товар за предыдущие периоды работы предприятия. 

Литература.

1. Афанасьева С. Как преодолеть сезонность товара // Профессия – директор. 2009, №5.

2. Ta-Hsin Li, Melvin J. Hinich A filter bank approach for modeling and forecasting seasonal patterns. // Technometrics. 2002, Vol. 44, No. 1, pp. 1-14.

3. Michael Schiff, Zvi Lieber // The Journal of finance. 1974, Vol. 29, No. 1, pp. 133-140.

